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บทคดัยอ 

การเพ่ิมข้ึนของอัตราการพนสภาพของนักศึกษาระดับอุดมศึกษาเปนปญหาท่ีสําคญัประการหน่ึงในสถาบันการศึกษา 

การคนหาความรูจากฐานขอมลูดานการศึกษาดวยเทคนิคการทําเหมอืงขอมูลท่ีมีประสิทธิภาพในการวิเคราะหหาปจจัยท่ีมผีล

ตอการพนสภาพของนักศึกษาสามารถนําไปสูการวางแผนการศึกษาและการจัดการเพ่ือลดอัตราการพนสภาพของนักศึกษา 

รวมถึงการสรางระบบสารสนเทศสําหรับสนับสนุนการตดัสินใจของผูบริหารสถานศึกษาเพ่ือปรับปรุงคุณภาพระบบการศึกษา

ระดับอุดมศึกษา ทําการวิเคราะหขอมูลเพ่ือสรางแบบจําลองโดยใชเทคนิคการทําเหมืองขอมลูแบบการจําแนกขอมูลดวยผัง

ตนไมตัดสินใจ และใชอัลกอริทึม J48 ในการทดสอบแบบจําลองดวยวิธีการตรวจสอบไขว และวิธีการแบงขอมูลแบบสุมดวย

การแบงเปนรอยละ โดยใชโปรแกรมWEKA ใชชุดขอมูลของนักศึกษาคณะวิทยาศาสตร มหาวิทยาลัยราชภัฏบุรรีัมย ท่ีเขา

ศึกษาระหวางป พ.ศ. 2556 – 2559 มีจํานวน 3,604 ชุดขอมูล ไดปจจัยท่ีมีผลตออัตราการพนสภาพ จํานวน 11 ปจจัย คือ 

ปจจัยท่ีเก่ียวของกับการเรียนในระดับมัธยมศึกษา และปจจัยระหวางเรียนในมหาวิทยาลัย โดยวัดคาความถูกตองไดคารอยละ 

96.73 ความแมนยําไดคารอยละ 96.6 คาความระลึกไดรอยละ 96.7 และคาความถวงดลุไดรอยละ 96.5 จากผลการวิจยัน้ี

สามารถนํากฎการจําแนกขอมูลมาใชในการพัฒนาระบบทํานายการพนสภาพนักศึกษาระดับปริญญาตรี คณะวิทยาศาสตร 

มหาวิทยาลยัราชภฏับุรรีัมยตอไป  

 

คําสําคญั: ระดับอุดมศึกษา, การตกออก, เทคนิคเหมืองขอมูล, การจําแนกขอมูล  

 

ABSTRACT 

 The increase of students’ drop out rate in higher education is one of the important problems in 

most institutions. The discovery of hidden knowledge from the educational data system by the effective 

process of data mining technology to analyze factors affecting student drop out can lead to a better 

academic planning and management to reduce students drop out rate, as well as can inform valuable 

information for decision making of steak holder to improve the quality of higher educational system. In 

this paper, we consider three issues of factors affecting students’ drop out rate. These factors are 

conditions related to the students before admission, and factors related to the students during the study 

periods in the university including the target value to be predict for factors analysis. We use tree-based 

classification algorithm, J48 or C4.5 to analyze the data. To evaluated the model, we use both 10-fold 
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cross validation and percentage split set methods. Accuracy rate was satisfactory and the induced models 

are actionable and potentially applicable to higher education planning. 
 

Keyword: Higher education, Student drop out, Data mining technique, Classification  
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บทนาํ 

เทคโนโลยีสารสนเทศไดเขามามีบทบาทสําคัญในการจัดการและเก็บรวบรวมขอมลูขนาดใหญขององคกรโดยขอมูลท่ี

เก็บไวสามารถนํามาใชในการสรางสารสนเทศเพ่ือใชในการประกอบการตัดสินใจสาํหรับองคกร เหมอืงขอมูลคือ กระบวนการ

ในการวิเคราะหขอมูลโดยอัตโนมตัิเพ่ือชวยใหคนพบและสรางรูปแบบของขอมูลจากขอมูลท่ีถูกเก็บไว (Fayadd, Piatesky-

Shapiro, and Smyth, 1996) การใชเทคนิคเหมืองขอมูลเพ่ือวิเคราะหฐานขอมูลทางการศึกษาถือวาเปนประโยชนอยางยิ่ง

ตอสถาบันอุดมศึกษา 

ปจจุบันขอมูลทางการศึกษา เชน ขอมูลของผูเรยีน รายละเอียดหลกัสูตร การวัดและการประเมินผล และอ่ืน ๆ 

เพ่ิมข้ึนอยางมากเปนผลใหหลายปจจัยมีสวนเก่ียวของกับคุณภาพของระบบการศึกษาระดับอุดมศึกษา คุณภาพเปนปจจัยหลัก

ท่ีสําคัญในการศึกษาระดับอุดมศึกษา การไดมาซึ่งคุณภาพน้ันตองไดรับการวางแผน ติดตาม และควบคุมในแตละกระบวนการ

การศึกษาโดยมีวัตถุประสงคหลักเพ่ือการปรับปรุงประสิทธิภาพของผูเรยีน ตัวบงช้ีจุดออนของคุณภาพการศึกษาคือ จํานวน

การตกออกของผูเรยีนท่ีเพ่ิมสูงข้ึน การทํานายจํานวนผูเรียนท่ีตกออก และปจจัยท่ีมีผลตอสถานการณการตกออกตองใช

กระบวนการท่ีมีประสิทธิภาพ เดกเกอรและคณะ (Dekker, Pechenizkiy, and Vleeshouwers, 2009) ใชเทคนิคการทํา

เหมืองขอมูลเพ่ือทํานายการพนสภาพและระบุปจจัยความสําเร็จของนักศึกษาวิศวกรรมไฟฟา กอตเซนทิส (Kotsiantis, 2009) 

ยังใชเทคนิคการทําเหมืองขอมูลเพ่ือการศึกษาและทํานายการออกกลางคันซึ่งถือเปนความลมเหลวของโรงเรียนท่ีเปนสิ่งสําคญั

ในการแกไขปญหา เชนเดียวกับ จาดริก และคณะ (Jadrić, Garača, and Ćukušić, 2010) ไดทําการวิเคราะหปญหาของ

นักศึกษาท่ีเลิกเรียนระดับอุดมศึกษาโดยใชวิธีการเหมืองขอมูล ซึ่งจะเห็นไดวาไดมีงานวิจัยท่ีเก่ียวของกับการใชเหมืองขอมูล

เพ่ือการพัฒนาการศึกษาและคนหาความรูจากสภาพแวดลอมทางการศึกษามากข้ึนท้ังน้ีเพ่ือเพ่ิมประสทิธิภาพในการบริหาร

จัดการดานการศึกษา 

บทความน้ีนําเสนอการใชสารสนเทศทางการศึกษาจากฐานขอมูลทางการศึกษาของมหาวิทยาลยับนแนวทางการ

ประยุกตใชเทคนิคการทําเหมืองขอมูลท่ีมีประสิทธิภาพในการวิเคราะหปจจัยหลักท่ีมผีลตอการพนสภาพของนักศึกษาในระดับ

ปริญญาตรี โดยเปาหมายหลักของการศึกษาครั้งน้ีเพ่ือนําแบบจาํลองท่ีไดจากการวิเคราะหมาพัฒนาระบบทํานายการพน

สภาพของนักศึกษาเพ่ือวางแผนในการจัดการศึกษา รวมถึงการติดตามดูแลเพ่ือลดจํานวนการพนสภาพของนักศึกษาตอไป 

  

1. วตัถปุระสงคการวจิยั 

เพ่ือวิเคราะหปจจัยท่ีมผีลตอการพนสภาพของนักศึกษาในระดับปรญิญาตรี โดยใชเทคนิคเหมืองขอมลู  

 

2. เอกสารและงานวจิยัทีเ่กีย่วของ 

เทคนิคการจําแนกประเภท (Classification technique) มักใชในการทําเหมืองขอมลูซึ่งใชชุดของตัวอยางกอนจัด

ประเภทเพ่ือพัฒนาแบบจําลองท่ีสามารถจําแนกขอมลูท่ีบันทึกไวขนาดใหญได วิธีการน้ีมักใชตนไมตดัสินใจ (Decision tree)

หรืออัลกอริทึมการจําแนกประเภทตามโครงขายประสาทเทียม (Neural network-based classification algorithms) 

กระบวนการจาํแนกขอมูลเก่ียวของกับการเรียนรูและการจําแนก ในการเรยีนรูน้ันขอมลูการฝกอบรม (Training data) จะถูก

วิเคราะหโดยอัลกอริทึมการจําแนก สวนการจําแนกประเภทของขอมูลการทดสอบ (Test data) ถูกใชเพ่ือประเมินความ

ถูกตองของกฎการจําแนกประเภท หากความถูกตองเปนท่ียอมรบักฎสามารถนําไปใชขอมูลใหมได      

ตนไมตัดสินใจเปนวิธีการในการจดัรูปแบบการจัดหมวดหมูในการจาํแนก โดยแสดงภาพข้ันตอนท่ีนําไปสูการจําแนก

ประเภท ตนไมตัดสินใจเปนวิธีการแสดงขอมลูจากอัลกอริทึมการเรยีนรูของเครื่อง (Machine learning algorithm) ท่ีรวดเร็ว

เมื่อเทียบกับเทคนิคอ่ืนและมีประสิทธิภาพในการแสดงโครงสรางของขอมูล โดยอัลกอริทึม J48 จะใหหลายตัวเลือกท่ีเก่ียวของ

กับการตัดแตงตนไมซึ่งสรางผลลัพธท่ีกระชับและงายข้ึน ผลลัพธท่ีไดมีความยืดหยุนสามารถนําไปใชโดยแปลงเปนกฎได ให
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ความแมนยําสูง และนําไปประยุกตใชกับการคนหาขอมูลดวยภาษาสอบถามเชิงโครงสราง (SQL) ได (Witten and E. Frank, 

2005)  เทคนิคเหมืองขอมูลไดถูกนําไปใชเพ่ือพัฒนาคุณภาพการศึกษาของการศึกษาระดับอุดมศึกษาหลากหลายดาน  

จีระนันต เจรญิรัตน และวีระศักดิ์ เจริญรัตน (2559) ไดทําการวิเคราะหปจจัยท่ีสงผลตอการพนสภาพของนักศึกษา

ท่ีมีผลการเรียนปกติท่ีมผีลการเรียนของเกรดเฉลีย่สะสมมากกวา 2.00 โดยใชตนไมตดัสินใจ โดยใชขอมูลนักศึกษาระดับ

ปริญญาตรี คณะวิทยาการจัดการ มหาวิทยาลัยราชภักสกลนคร จํานวน 3,385 ขอมูล พบวา ปจจัยท่ีมีความสาํคัญตอการพน

สภาพของนักศึกษาท่ีมีผลการเรียนปกติ แบงเปน 4 กลุม คือ กลุม Best ปจจัยคือ วุฒิการศึกษาเดิม กลุม Excellent ปจจัย

คือ อาชีพมารดา และสาขาวิชาท่ีเรียน กลุม Good ปจจัยคือ ทุนกูยืมเพ่ือการศึกษา สถานภาพของครอบครัว รายไดบิดา

มารดา ซึ่งผลท่ีไดสามารถนําไปพัฒนาระบบพยากรณการพนสภาพของนักศึกษา เพ่ือเปนแนวทางในการบริหารจัดการให

อาจารยท่ีปรึกษาไดวางแผนการเรยีนของนักศึกษาตอไป 

พฤฒิพงศ เพ็งศิริ และคณะ (2556) ไดทําการวิเคราะหความสมัพันธของปจจัยขอมูลนักศึกษาท่ีมีผลตอระดับผลการ

เรียนดวยเทคนิคตนไมตัดสินใจ กรณีศึกษานักศึกษามหาวิทยาลัยเทคโนโลยีราชมงคลสุวรรณภูมิ ซึ่งผลลัพธท่ีไดน้ันจะสงผลทํา

ใหเอ้ือประโยชนกับแนวทางในการปรับปรุงบริหารจัดการและสงเสริมการวางแผนของหลักสตูรการศกึษาท่ีเก่ียวของ 

นอกจากน้ียังมีงานวิจัยท่ีนําเทคนิคเหมืองขอมูลมาใชในการจัดกลุมนักศึกษาช้ันปท่ี 1 ของมหาวิทยาลัยในประเทศ

เบลเยีย่ม ท่ีทําการรวบรวมในเดือนพฤศจิกายน ปการศึกษา 2003 -2004 โดยแบงนักศึกษาออกเปน 3 กลุม คือ กลุมท่ีมี

ความเสีย่งนอย (Low-risk) กลุมท่ีมีความเสี่ยงปานกลาง (Medium-risk) และกลุมท่ีมีความเสี่ยงสูง (High-risk) ในการพน

สภาพ เพ่ือนําผลการวิจัยท่ีไดไปสูการวางแผนการลดจาํนวนนักศึกษาท่ีจะพนสภาพ (Superby et al., 2006) รวมถึงการ

ประยุกตใชตนไมตดัสินใจในการทํานายผลการเรียนของนักศึกษาท่ีลงทะเบียนเรียนรายวิชาการเขียนโปรแกรมภาษาซี ของ

มหาวิทยาลยัYarmouk ประเทศจอรแดน โดยใชอัลกอริทึม ID3 C4.5 และ Naïve Bayes ซึ่งไดผลการทํานายท่ีดีกวาการใช

อัลกอริทึมอ่ืน (Al-Radaideh, 2006) จากการวิจัยดังกลาวจะเห็นไดวาเทคนิคการทําเหมืองขอมูลสามารถนํามาใชกับ

ฐานขอมูลดานการศึกษาของมหาวิทยาลัยเพ่ือคนหารูปแบบท่ีซอนอยูและความสัมพันธระหวางขอมลูท่ีเปนประโยชนชวยใน

การตัดสินใจไดดียิ่งข้ึน  

 

วธิดีาํเนินการวจิยั 

1. กรอบการศกึษา 

การวิจัยน้ีมีกรอบในการศึกษา 4 ข้ันตอน คือ การเตรยีมขอมลูกอนประมวลผล อัลกอริทึมสําหรับการจําแนก

ประเภท การวัดประสิทธิภาพการจําแนกประเภท และการสรางแบบจําลอง  

- การเตรยีมขอมลูกอนประมวลผล (Data Pre-processing) เปนข้ันตอนแรกกอนการทําเหมืองขอมลูเน่ืองจาก

ขอมูลในฐานขอมูลท่ีจะนํามาวิเคราะหอาจมีขอมลูไมสมบูรณ (Incomplete data) ขอมูลมีคาผิดพลาด (Error) หรือมีคา

ผิดปกติ (Outliers) ตลอดจนขอมลูไมสอดคลอง (Inconsistent data) ท่ีตองตรวจสอบความถูกตองในเรื่องของรูปแบบขอมูล 

คาของขอมูลกอนการประมวลผล โดยงานวิจัยน้ีไดทําการคัดขอมลูท่ีเปนสวนรบกวน หรือขอมูลท่ีไมเก่ียวของออกไป (Data 

cleaning) ทําการคัดเลือกขอมูลและแปลงขอมูลใหเหมาะกับการทําเหมืองขอมูล (Data selection and transformation)   

- อลักอรทิมึสาํหรบัการจาํแนกประเภท (Classifier Algorithm) ไดทําการจําแนกประเภทดวยอัลกอริทึม J48   

- การวดัประสทิธภิาพการจาํแนกประเภท (Evaluation Classifier) โดยใชวิธีการตรวจสอบไขว (K-fold cross-

validation) และวิธีการแบงขอมูลแบบสุมดวยการแบงเปนรอยละ (Percentage Split) เพ่ือประเมินผลแบบจาํลองจากคา

ความถูกตอง (Accuracy) คาความแมนยํา (Precision) คาความระลึก (Recall) และคาความถวงดลุ (F-measure) 
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- การสรางแบบจาํลอง (Academic DSS Model) เมื่อทําการสรางแบบจําลองจะทําใหไดกฎจากอัลกอริทึมการ

จําแนกประเภทเพ่ือนําไปสูการพัฒนาระบบทํานายการพนสภาพนักศึกษาระดับปริญญาตรี คณะวิทยาศาสตร มหาวิทยาลัย

ราชภัฏบุรีรัมยตอไป เพ่ือนํามาใชในการวางแผนตดิตามและปรับปรงุประสิทธิการเรียนของผูเรียนเพ่ือลดอัตราการพนสภาพ 

ดังแสดงในภาพท่ี 1 

 
ภาพที่ 1 กรอบการศึกษา 

2. การรวบรวมขอมลูเพือ่การประมวลผล  

คลังขอมูลของมหาวิทยาลัยราชภัฏบุรีรัมยจะเก็บฐานขอมูลท่ีเก่ียวของกับการทํางานของมหาวิทยาลัย เชน 

ฐานขอมูลการศึกษา ฐานขอมูลการเงิน ฐานขอมูลการประกันคุณภาพ เปนตน เพ่ือนํามาใชประโยชนในการบริหารงานของ

มหาวิทยาลัย โดยขอมูลท่ีนํามาใชในการวิจัยครั้งน้ีคือ ขอมูลจากฐานขอมูลการศึกษา ท่ีจัดเก็บขอมูลของนักศึกษาตั้งแตป

การศึกษา 2556 - 2559 โดยใชขอมูลตัวอยางจากนักศึกษาคณะวิทยาศาสตร ดวยมีอัตราการพนสภาพมากท่ีสุดใน

มหาวิทยาลัย จากน้ันนําขอมูลจากหลายตารางมารวมกันผานกระบวนการเตรียมขอมูลทําใหไดขอมูลจํานวน 3,604 ระเบียน   

3. การคดัเลอืกและแปลงขอมลู (Data selection and transformation) 

โดยการวิจัยน้ีไดกําหนดสมมติฐานของปจจัยท่ีมีผลตอการพนสภาพของนักศึกษาคือ ปจจัยท่ีเก่ียวของกับการเรยีน

ในระดับมัธยมศึกษา คือ ผลการเรยีนเฉลี่ย แผนการเรียนท่ีจบ ขนาดโรงเรียน และปจจัยระหวางเรียนในมหาวิทยาลัย คือ 

สาขาวิชา เกรดเฉลี่ยแตละภาคเรยีน จํานวน 6 ภาคเรียน สถานการณกูยมื รายละเอียดของแตละปจจัยดังแสดงในตารางท่ี 1  

ตารางที ่1 ตัวแปรท่ีเก่ียวของกับนักศึกษา 

ตวัแปร คาํอธบิาย คาทีเ่ปนไปได 

Program สาขาวิชาท่ีศึกษาในคณะวิทยาศาสตร {210, 249, 267, 417, 416, 415, 232, 231, 230, 

240, 266, 456, 268, 243, 265} 

GPA1-GPA6 เกรดเฉลี่ยในภาคเรยีนท่ี 1 – 6  (ในป

การศึกษา 2556 - 2559) 

{Weak, Medium, Good, Best}  

Weak =GPA< 1.6            Medium=GPA 1.6-1.99 

Good=GPA 2.0-2.5          Best=GPA>2.5 

SchoolGPAX เกรดเฉลี่ยจากโรงเรียนมัธยม ตัวเลข 

SchoolProgram แผนการเรียนท่ีศึกษาในโรงเรียนมธัยม {1, 2, 3}  1 = วิทยาศาสตร/คณิตศาสตร   

J48 
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2 = ศิลปคํานวณ  3 = อ่ืน ๆ  

SchoolSize ขนาดโครงเรียน {Small,Medium,Large} 

Loan สถานะการกูยืมเพ่ือการศึกษา {Yes, No} Yes = กองทุนกูยืม    No = ไมกูยมื   

DropTerm ภาคเรยีนท่ีพนสภาพ {1, 2, 3, 4, 5, 6, No} 

DropOut สถานะการพนสภาพ  {Yes, No} 

 
4. การวเิคราะหขอมลู  

การวิจัยน้ีใชเทคนิคตนไมตัดสินใจในการจําแนกประเภทของขอมูลเพ่ือสรางแบบจําลอง (Model) ดังน้ี  

4.1 การสรางและทดสอบแบบจําลอง 

งานวิจัยน้ีใชโปรแกรม WEKA ในการสรางตัวแบบการวิเคราะหปจจัยและทดสอบตัวแบบดวยเทคนิคตนไม

ตัดสินใจ (Decision tree technique) โดยใชวิธีการจําแนกประเภท (Classification) เลือกใช J48 คือ อัลกอลิธึม C4.5 เพ่ือ

ใชในการเรียนรู (Learning) และสรางแบบจําลองตนไมเพ่ือการวิเคราะหปจจัย โดยตัวแบบท่ีไดจะอยูในรูปของกฎการจําแนก

ประเภทจากการเรียนรูดวยชุดการเรียนรู (Training set) แลวนําไปทดสอบดวยชุดทดสอบ (Test data) โดยใชวิธีการ

ตรวจสอบไขว กําหนดคา k เปน 10, 100 และวิธีการแบงขอมูลแบบสุมดวยการแบงเปนรอยละ  

วิธีการตรวจสอบไขวเปนการแบงขอมูลแบบสุมออกเปนจํานวนกลุมตามตวัเลข คือ ถาใสตัวเลข คา N เขาไปจะ

มีการแบงขอมูลออกเปนสวนยอยจํานวน N และจะเก็บขอมูล 1 สวนยอยเพ่ือไวทดสอบ สวนขอมูลท่ีเหลือนํามาสราง

แบบจําลอง และจะทําวนไปจนกวาขอมูลถูกใชทดสอบจนหมดทุกสวนการวิจัยครั้งน้ีไดกําหนดคา k ในวิธีการตรวจสอบไขว 

คือ 10, 100  

4.2 การวัดคาประสิทธิภาพของตัวแบบการพยากรณ  

การวัดคาประสิทธิภาพของตัวแบบการวิเคราะหปจจัย จากการนําตัวแบบท่ีไดจากชุดการเรียนรูมาทดสอบดวย

ชุดขอมูลทดสอบ โดยการวัดคาท่ีได คือ คาความถูกตอง (Accuracy) คาความแมนยํา (Precision) คาความระลึก (Recall) 

และคาความถวงดุล (F-measure) 

 

 ผลการวจิยัและอภปิรายผล 

ในการวิจัยครั้งน้ีไดสรุปผลขอมลูและนําเสนอผลการวิเคราะหปจจัยท่ีมีผลตอการพนสภาพของนักศึกษาไดดังน้ี      

1) การวิเคราะหปจจยัท่ีมีผลตอการพนสภาพของนักศึกษา โดยการวิเคราะหการจําแนกประเภทดวยเทคนิคตนไม

ตัดสินใจ ไดผลในรูปแบบของตนไมตัดสินใจท่ีสามารถแปลในรูปของกฎโดยตัวแบบท่ีไดจะอยู ในรูปของกฎการจําแนกประเภท

ขอมูลจากการเรียนรูดวยชุดการเรยีนรู ซึ่งไดกฎการจาํแนกประเภทขอมูลจากการเรียนรูมากมายแตกฎท่ีมีความสัมพันธกัน มี

อยู 9 กฎ ดังน้ี 

− นักศึกษาท่ีมีการกูยืมเพ่ือการศึกษาจะไมพนสภาพ ในขณะท่ีนักศึกษาท่ีไมกูยืมเพ่ือการศึกษาท่ีมเีกรดเฉลี่ย

จากโรงเรียนมัธยมต่ํากวา 2.42 จะพนสภาพ  

− นักศึกษาท่ีไมกูยืมเพ่ือการศึกษาและมเีกรดเฉลี่ยจากโรงเรียนมัธยมมากกวา 2.42 และศึกษาในสาขาวิชา

คณิตศาสตรจะไมพนสภาพในขณะท่ีนักศึกษาท่ีศึกษาในสาขาวิชาอ่ืนจะมีการพนสภาพ 

− นักศึกษาท่ีพนสภาพหลังจากเรียนภาคเรยีนแรกผานไปแลวคือ ผูท่ีมเีกรดเฉลี่ยนอยกวา 1.6 และไมกูยมื

กองทุนเพ่ือการศึกษา สวนผูท่ีมีการกูยืมเพ่ือการศึกษาจะพนสภาพหลังจากเรยีนภาคเรียนท่ีสอง 
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− นักศึกษาท่ีมีเกรดเฉลี่ยในภาคเรียนแรกอยูระหวาง 1.6-1.99 และภาคเรียนท่ีสองนอยกวา 1.6 จะพนสภาพ

หลังจากเรยีนภาคเรียนท่ีสองแลว  

− นักศึกษาท่ีมีเกรดเฉลี่ยภาคเรียนท่ีสี่มากกวา 1.6 จะไมพนสภาพ 

− นักศึกษาท่ีเรียนสาขาวิชาวิทยาศาสตรการกีฬาจะไมพนสภาพ  

− นักศึกษาท่ีเรียนสาขาวิชาสาธารณสุขชุมชนและวิทยาการคอมพิวเตอร จะมีอัตราการพนสภาพสูงในภาค

เรียนท่ีหน่ึง 

− นักศึกษาท่ีเรียนสาขาวิชาเทคโนโลยีสารสนเทศ (กลุมวิชาเทคโนโลยีสารสนเทศและกลุมวิชาเทคโนโลยี

คอมพิวเตอร) ท่ีมีเกรดเฉลี่ยในภาคเรียนแรกมากกวา 2.5 แตภาคเรยีนท่ี 2 และ 3 นอยกวา 1.6 จะพนสภาพหลังจากเรยีน

ภาคเรยีนท่ี 4 

− นักศึกษาสวนใหญจะพนสภาพในภาคเรยีนแรก ดวยเหตผุลหลักท่ีวาตองการเปลี่ยนสาขาวิชา และเขามา

เรียนอีกครั้งในปตอไปในขณะท่ีสวนหน่ึงมีปญหาเรื่องการเงิน การยายท่ีอยู เปนตน  

2) วิธีการท่ีใชในการทวนสอบแบบจําลองคือ วิธีการตรวจสอบไขว กําหนดคา k เปน 10, 100 และวิธีการแบง

ขอมูลแบบสุมดวยการแบงเปนรอยละ โดยกําหนดรอยละ 66 การวิเคราะหโดยใชปจจัยท้ัง 11 ปจจัยท่ีมีผลตอการพนสภาพ

เพ่ือนํามาวิเคราะหคณุลักษณะของนักศึกษาท่ีศึกษาอยูในคณะวิทยาศาสตร มีคาผลการประเมินแบบจาํลอง แสดงไดดังตาราง

ท่ี 2  

 ตารางที่ 2 ผลการประเมินปจจยัท่ีมีผลตอการพนสภาพของนักศึกษา 

วธิีทวนสอบ 
คาความถกูตอง  

(%) 

คาความแมนยาํ  

(%) 

คาความระลกึ 

(%) 

คาความถวงดลุ 

(%) 

การตรวจสอบไขว (10 fold) 98.14 98.14 98.14 98.14 

การตรวจสอบไขว (100 fold) 98.05 98.5 98.5 98.5 

การแบงขอมูลแบบสุมดวยแบง

รอยละ 66 

96.73 96.6 96.7 96.5 

 

จากตารางท่ี 2 แสดงผลการประเมินปจจัยท่ีมผีลตอการพนสภาพของนักศึกษา โดยใชวิธีการทวนสอบ คือ การ

ตรวจสอบไขว (10 fold)  การตรวจสอบไขว (100 fold) และการแบงขอมูลแบบสุมดวยแบงรอยละ 66 ท่ีมีคาสูงดวยมาจาก

การนําขอมูลท่ีมมีาหาคาถวงนํ้าหนักเพ่ือใหขอมูลของแตละสาขาท่ีมีจํานวนนักศึกษาไมเทากันอยูในสัดสวนท่ีใกลเคียงกันใน

การวิเคราะหขอมลู 

 

ขอเสนอแนะ 

1. ในกระบวนการทําเหมืองขอมูลข้ันตอนในการเตรียมขอมลูถือวามีความสําคญัเปนอยางมาก ประสบการณท่ีได

จากการวิจัยน้ี ท่ีใชขอมูลท่ีเก็บไวในฐานขอมูลเพ่ือการศึกษาของมหาวิทยาลัยราชภัฏบุรีรัมยมาทําการวิเคราะหท่ีมีจํานวน

ตารางจํานวนมาก และขอมลูมีหลากหลายรูปแบบ รวมถึงการมีคาผดิพลาด (Missing value) เก็บไวจาํนวนมาก ดังน้ันใน

ข้ันตอนการเตรียมขอมลูจึงตองวางแผนเปนอยางดี ซึ่งตองใชเวลานาน และตองกระทําอยางระมัดระวัง  

2. การเลือกแอททริบิวส (Attributes selection) ท่ีจะนํามาวิเคราะหปจจัยท่ีมีผลตอการพนสภาพของนักศึกษาก็มี

ความสําคญัอีกข้ันตอนหน่ึง โดยงานวิจัยน้ีพบวา ความเหมาะสมของแอททริบิวสสําหรบัการจดัประเภทขอมูล (Data 

classification) คาขอมูลจะตองมคีาท่ีวนซ้ํา และไมหลากหลาย  
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3. จากสวนหน่ึงของผลการวิจัย อัตราการพนสภาพของนักศึกษาช้ันปท่ี 1 มีอัตราท่ีสูงกวาช้ันปอ่ืน ดังน้ัน

มหาวิทยาลยัจะตองใหความสําคญัสําหรับนักศึกษาใหมท้ังในเรื่องของผลการเรียนและพฤติกรรมของผูเรยีนดวย  

จากแบบจําลองท่ีไดจากการวิเคราะหจะนําไปสูการพัฒนาระบบทํานายการพนสภาพของนักศึกษาในข้ันตอนตอไป

เพ่ือวางแผนในการจัดการศึกษา รวมถึงการติดตามดูแลเพ่ือลดจํานวนการพนสภาพของนักศึกษาตอไป 
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