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บทคดัย่อ 
 ง า น วิ จั ย นีN มี ว ัต ถุ ป ร ะ ส ง ค์ เ พื1 อ เ ป รี ย บ เ ที ย บ
ประสิทธิภาพเทคนิคการลดมิติของขอ้มูลสาํหรับสร้างโมเดล
การจาํแนกกลุ่มการระบายนํN าของประตูระบายนํN าผกัไห่ และ
หาปัจจัยที1สําคัญสําหรับเป็นข้อมูลในการจําแนกกลุ่มการ
ระบายนํN า โดยใชชุ้ดขอ้มูลปัจจยัที1เกี1ยวขอ้งกบัการระบายนํN า
ของประตูระบายนํN าผกัไห่ พบว่าโมเดลการจาํแนกกลุ่มที1มี
ประสิทธิภาพเหมาะสมกับขอ้มูลการระบายนํN ามากที1สุดคือ 
Decision Tree แบบ J48 (Accuracy = 95.048%, Precision = 
0.950, Recall = 0.949) และนาํโมเดล J48 มาเพิ1มประสิทธิภาพ
ในการจาํแนกกลุ่มและหาปัจจยัที1จาํเป็นสาํหรับการพยากรณ์
การระบายนํN านัNน พบว่าโมเดล J48 ใชร่้วมกบัเทคนิคการลด
คุณลกัษณะของขอ้มูลแบบ CFS (Correlation-based Feature 
Selection) ทาํใหป้ระสิทธิภาพในการจาํแนกกลุ่มการระบายนํN า
เพิ1มขึNน จาก 95.048% เป็น 96.286% นอกจากนีNทาํให้ทราบถึง
ปัจจยัที1สําคญัซึ1 งจาํเป็นตอ้งใช้ในการพยากรณ์การระบายนํN า
ของประตูระบายนํN าฝักไห่ มี 4 ปัจจยั ไดแ้ก่ เดือน  ปริมาณนํN า
ทา้ยประตูระบายนํN า  ปริมาณนํN าที1ปล่อยจากเขื1อนเจา้พระยา 
และปริมาณนํN าที1ระบายสู่แม่นํN านอ้ย 

 

คาํสําคญั: การลดมิติของขอ้มูล  วิธีเลือกคุณลกัษณะขอ้มูล  
การระบายนํN าของประตูระบายนํN า 
 

Abstract 
 The aim of this research was to compare the 
performance of classification algorithms. Feature selection 
techniques are used to reduce the dimensions of large data for 
modeling of drainage classifiers. Pakhai floodgate were sued 
in experiments to find major factors for the prediction of 
drainage by applying the factors associated with the drainage 
of the floodgate. The results from the experiments showed 
that the best method was Decision Tree (J48) (Accuracy = 
95.048%, Precision = 0.950, Recall = 0.949). To improve the 
accuracy of the classification of drainage and find a major 
factor for the prediction of drainage found J48 with CFS 
(Correlation-based Feature Selection) increased performance 
in predicting drainage from 95.048% to 96.286%. In addition, 
found the key factors which need to be used to predict the 
drainage of Pakhai floodgates 4 factors include Month, Water 
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above floodgate, Water drainage from Chao Praya Dam, and 
Water inflow to Noi River. 

Keywords: Dimensionality Reduction, Feature Selection 
Methods, Drainage of Floodgate  
 
C. บทนํา 
 ประตูระบายนํN าผกัไห่เป็นหนึ1งในประตูระบายนํN าที1
อยูบ่นเส้นทางการระบายนํN าของแม่นํN านอ้ย [1] โดยระบายนํN า
จากตน้เขื1อนเจา้พระยา (สถานีวดัระดบันํN า C2) ไปบรรจบที1
คลองโผงเผง คลองบางบาล และไหลลงไปรวมกับแม่นํN า
เจา้พระยาส่วนหนึ1ง และอีกส่วนจะถูกระบายลงสู่คลองผกัไห่ 
– เจา้เจ็ด การบริหารจดัการนํN าของเขื1อนเจา้พระยาผ่านแม่นํN า
น้อยนัNนหากเป็นช่วงเวลาที1ปริมาณนํN าในแม่นํN าเจ้าพระยามี
ปริมาณนอ้ยและไม่เกิดสภาพนํN าอดัเอ่อไหลยอ้น ประตูระบาย
นํN าผกัไห่จะสามารถระบายนํN าไดเ้ต็มศกัยภาพ ในทางตรงกนั
ขา้มหากเกิดกรณีนํN าไหลยอ้นจากแม่นํN าเจา้พระยาเขา้สู่คลอง
โผงเผง และคลองบางบาล จะทาํให้ปริมาณนํN าที1เหนือประตู
และทา้ยประตูระบายนํN าผกัไห่สูงซึ1 งส่งผลกระทบทาํให้เกิดนํN า
ท่วมบา้นเรือนประชาชนบริเวณดงักล่าว ดังนัNนจาํเป็นตอ้งมี
การศึกษาปัจจยัต่างๆ ที1มีผลต่อการระบายนํN า เพื1อลดการเกิดผล
กระทบจากนํN าท่วม และนํN าแลง้แก่ประชาชนที1อาศยัอยูบ่ริเวณ
ปลายแม่นํN านอ้ยใหไ้ดม้ากที1สุด  
  ใ น ง า น วิ จัย นีN มี ว ัตุ ป ร ะ ส ง ค์ เ พื1 อ เ ป รี ย บ เ ที ย บ
ประสิทธิภาพเทคนิคการลดมิติของขอ้มูลในการหาปัจจัยที1
สําคัญสําหรับเป็นข้อมูลในการพยากรณ์การระบายนํN าของ
ประตูระบายนํN าผกัไห่ โดยแบ่งขัNนตอนออกเป็น 2 ส่วนคือการ
หาโมเดลการพยากรณ์ที1เหมาะสมกบัขอ้มูลที1ใชป้ระกอบการ
ตดัสินใจในการระบายนํN าแต่ละกรณี และการหาปัจจยัที1สาํคญั
ต่อการระบายนํN าที1ทาํใหโ้มเดลมีความแม่นยาํมากยิ1งขึNน โดยใช้
การเปรียบเทียบเทคนิคการลดมิติของข้อมูล เพื1อจําแนก
ประเภทกรณีการระบายนํN าที1ประตูระบายนํN าผกัไห่ออกเป็น 6 
กรณี ไดแ้ก่ 1) ลดการระบายเพื1อการเกษตร  2) ปิดการระบาย
นํN าเพื1อเก็บนํN าไวใ้ช้ทางการเกษตร  3) ระบายนํN าตามความ
เหมาะสม 4) ระบายนํN าเพื1อรองรับนํN าในหนา้ฝน  5) ปิดการ
ระบายนํN าเนื1องจากเกิดภาวะนํN าไหลยอ้นกลบั และ 6) เปิด

ประตูระบายนํN าเพื1อให้นํN าไหลยอ้นขึNนดา้นเหนือประตูระบาย
นํN าลงทุ่งผกัไห่ 
 

E. ทฤษฎแีละงานวจิยัทีJเกีJยวข้อง 

E.C การจาํแนกประเภทข้อมูล (Data Classification) 
 เป็นกระบวนการสร้างโมเดลจดัการขอ้มูลให้อยู่ใน

กลุ่มที1กาํหนดมาให้ เพื1อแสดงให้เห็นความแตกต่างระหว่าง
กลุ่มของขอ้มูลได ้และเพื1อทาํนายวา่ขอ้มูลนีNควรจดัอยูใ่นกลุ่ม
ใด ซึ1 งโมเดลที1ใชจ้าํแนกขอ้มูลออกเป็นกลุ่มตามที1ไดก้าํหนด
ไวจ้ะขึNนอยู่กบัการวิเคราะห์กลุ่มของขอ้มูลทดลอง (Training 
data) โดยนาํ Training data มาสอนให้ระบบเรียนรู้วา่มีขอ้มูล
ใดอยู่ในกลุ่มเดียวกันบ้าง ผลลพัธ์ที1ได้จากการเรียนรู้ คือ 
โมเดลจดัประเภทขอ้มูล (Classifier model) [2] มีเทคนิคที1นิยม
ใชง้านไดแ้ก่ ตน้ไมต้ดัสินใจ (Decision Tree) [3], โครงข่าย
ประสาทเทียม (Neural Network) [4], การตดัสินใจโดยใชก้ฎ 
(Rule-Base) และ นาอีพเบย ์(Baysian Naivebayes) [5] 

 2.2 การคดัเลอืกคุณลกัษณะของข้อมูล (Feature Selection) 
  เป็นการเลือกคุณลกัษณะของข้อมูลมีความสําคัญ
น้อยออก เ พื1 อดูประสิทธิภาพการทํานายหลังจากที1 ได้
คุณลกัษณะของขอ้มูลบางตวัออก ซึ1 งส่วนใหญ่จะให้ค่าความ
ถูกตอ้งสูงขึNน [6]   

2.3 Info Gain Attribute Evaluation 

  ใชก้ารประเมินค่าของลกัษณะเฉพาะโดยวดั Information 
Gain ซึ1งเป็นตวัวดัความสมัพนัธ์ของลกัษณะเฉพาะใหก้บักลุ่ม
นัNน ๆ [7] การหาค่า Information Gain (IG) สามารถคาํนวณได ้
 

2.4 Correlation based Feature Selection (CFS) 
   ใช้หลกัการเพื1อหาคุณลักษณะที1สามารถรวมกันแล้วให้
ค่าที1สามารถให้ผลการทาํนายเป็นกลุ่ม กลุ่มเดียวที1แข็งแกร่ง
ที1สุดโดยตอ้งการกลุ่มของคุณลกัษณะของขอ้มูลที1มีขนาดเล็ก
ที1สุด [8] 

2.5 Wrapper Subset Evaluation 
  เป็นอลักอริทึมในการเรียนรู้เพื1อหาเป้าหมายเพื1อคาดคะเน
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มูลค่าของกลุ่มคุณลกัษณะขอ้มูล [9] โดยใช ้Cross-validation 
สาํหรับการคาํนวณหาค่าความถูกตอ้งโดยหลกัการของ 
Wrapper ประกอบดว้ย Search Algorithms เพื1อหากลุ่มของ
คุณลกัษณะขอ้มูลที1เหมาะสม แลว้นาํกลุ่มของ คุณลกัษณะ
ขอ้มูลที1ไดม้าคาํนวณหาค่าความถูกตอ้ง  

2.6 งานวจิยัทีJเกีJยวข้อง 
  การเปรียบเทียบหาเทคนิคการคดัเลือกคุณลกัษณะที1ให้
ประสิทธิภาพการจาํแนกขอ้มูลที1ดีที1สุดเพื1อนาํมาทาํการจาํแนก
และหาปัจจัยที1 มีผลต่อพฤติกรรมการกระทําความผิดของ
นกัเรียนระดบัอาชีวศึกษา โดยเปรียบเทียบเทคนิคการคดัเลือก
คุณลกัษณะ 3 วิธี จากการทดสอบพบวา่เทคนิคการคดัเลือก
คุณลกัษณะโดยใช้ Wrapper Subset Evaluation ร่วมกับ 
Bayesian belief network ใหค้่าความถูกตอ้งสูงที1สุด [10] 
  

3. วธีิดาํเนินงานวจิยั 

3.1 ข้อมูลทีJใช้ในการวจิยั 
   เพื1อการสร้างโมเดลการพยากรณ์ และวดัประสิทธิภาพ
การลดมิติของขอ้มูล ไดใ้ชข้อ้มูลที1เป็นปัจจยัที1เกี1ยวขอ้งกบัการ
ระบายนํN าของประตูระบายนํN าผกัไห่ และปริมาณการระบายนํN า
ในแต่ละวนั ปี 2554 – 2557 ซึ1งมีขอ้มูลจาํนวน 731 ระเบียน 
โดยมีรายละเอียดดงัตารางที1 1  

3.2 โมเดลและวธีิเลอืกคุณลักษณะข้อมูลทีJใช้ในการเปรียบเพืJอ

หาประสิทธิภาพ 
 ในงานวิจัย นีN ได้ใช้การวัดค่ าประสิทธิภาพซึ1 ง
พิจารณาจากค่ าความถูกต้อง  (Accuracy)  ความแม่นย ํา 
(Precision) และค่าความระลึก (Recall) จากเทคนิคในการ
จาํแนกประเภทขอ้มูล 4 เทคนิค ไดแ้ก่ Bayesian Naivebayes, 
Neural Network (Multilayer Perceptron), Rules Based (JRip) 
และ Decision Tree (J48) ทุกเทคนิคใชว้ิธีการ 10-fold cross 
validation เพื1อหาประสิทธิภาพการพยากรณ์เหมาะสม 
หลังจากนัN นนําโมเดลที1ได้ทําการลดมิติของข้อมูล คือ Info 
Gain Attribute Evaluation, CFs และ Wrapper Subset 
Evaluation ให้เหลือปัจจัยที1สําคัญต่อการพยากรณ์เท่านัN น
เพื1อใหไ้ดโ้มเดลการพยากรณ์ที1มีประสิทธิภาพมากยิ1งขึNน 

 
 
 
 

 

 

 

 

 

 

 

ภาพทีJ 1 : ขัNนตอนการดาํเนินงาน 

ตารางทีJ 1 : รายละเอียดของขอ้มูล (input) 
No Name Detail 
1 Month เดือน 
2 Season ฤดู 
3 OverPakhai ปริมาณนํN าเหนือประตูระบายนํN า 
4 UnderPakhai ปริมาณนํN าทา้ยประตูระบายนํN า 
5 RainfallC13 ปริมาณนํN าฝนที1เขื1อนเจา้พระยา 
6 RainfallC2 ปริมาณนํN าฝนที1สถานีวดันํN า C2 
7 InflowNoiRiver ปริมาณนํN าที1ระบายสู่แม่นํN านอ้ย 
8 C2 ปริมาณนํN าจากสถานีวดันํN า C2 
9 ChaoPraya ปริมาณนํN าจากเขื1อนเจา้พระยา 

 
3.3 ขั$นตอนการดาํเนินการทดลอง 
  งานวจิยันีNแบ่งขัNนตอนการทาํงานออกเป็น 4 ขัNนตอน 
ดังภาพที1  1 ประกอบด้วย ขัNนตอนการเตรียมข้อมูล (Data 
Collection)  ขัNนตอนกรองข้อมูล (Data Preprocessing) 
ขัNนตอนการหาโมเดลการพยากรณ์ (Classification Algorithm) 
และขัNนตอนการหาปัจจยัที1สาํคญัที1ทาํให้โมเดลพยากรณ์ไดมี้

 

กรณขีองการระบายนํ$า (Model) 
Model1 Model2  Model6 

Preprocessing  

Training Set 

Feature Selection 
Classification Algorithm 

 Test Data Classification  

Model 

Predicted 

Data 
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ประสิทธิภาพมากขึNน โดยที1ขัNนตอนของการหาโมเดลพยากรณ์
คาํตอบ และการหาปัจจยัที1สาํคญั แสดงดงัภาพที1 2 

       

       

       

       

       

       

       

       

       

       

       

       

       

       

       

       

       

       

  
 

 ภาพทีJ 2 : ขัNนตอนของการหาโมเดลพยากรณ์คาํตอบ  
                         และการหาปัจจยัที1สาํคญัในการพยากรณ์ 

3.4 การเปรียบเทยีบโมเดลและวธีิเลอืกคุณลกัษณะข้อมูล 
  ขัN น ต อ น ก า ร เ ป รีย บ เ ที ย บ โ ม เ ดล แ ล ะ วิ ธี เ ลื อ ก
คุณลกัษณะขอ้มูลพิจารณาค่าประสิทธิภาพจากค่าความถูกตอ้ง
(Accuracy)  ความแม่นย ํา  (Precision)  และค่าความระลึก 
(Recall)  
 

4. ผลการทดลอง  
4.1 ผลการวิเคราะห์การเปรียบเทียบโมเดลการพยากรณ์การ

ระบายนํ$าทีJประตูระบายนํ$าผกัไห่ 

ตารางทีJ 2 : ผลการเปรียบเทียบค่าความถูกตอ้งของกลุ่มขอ้มูล
เมื1อถูกจาํแนกประเภทดว้ยอลักอริทึมต่างกนั 
 

Model 
10- fold cross validation 

Accuracy Recall Precision 
Naivebayes 78.9546 0.856 0.790 

Multilayer Perceptron 92.7098 0.911 0.927   

JRip 92.022 0.921 0.920 

J48 95.0481 0.949 0.950 
 

 จากตารางที1 2 พบวา่การเปรียบประสิทธิภาพในการจาํแนก
ขอ้มูลของโมเดล Naivebayes, Multilayer Perceptron, JRip 
และ J48 นัN นโมเดลที1มีประสิทธิภาพความแม่นยาํในการ
จาํแนกประเภทข้อมูลมากที1สุดคือ Decision Tree (J48) 
หลงัจากนัNนนาํโมเดล J48 เพิ1มประสิทธิภาพในการจาํแนกมาก
ยิ1งขึNน โดยการทาํการคดัเลือกคุณลกัษณะของขอ้มูลเพื1อให้ได้
ปัจจยัที1สาํคญัในการสร้างแบบจาํลองการพยากรณ์การระบาย
นํN า 
4.2 ผลการวิเคราะห์การเปรียบเทียบประสิทธิภาพการลดมิติ

ของข้อมูลโดยใช้การเลอืกคุณลกัษณะของข้อมูล 
 

ตารางทีJ3 :  ผลการเปรียบเทียบประสิทธิภาพของเทคนิคการ
ลดคุณลกัษณะของขอ้มูลเมื1อประยกุตใ์ชโ้มเดล J48 

Model Accuracy Recall Precision 
J48 95.048 0.949 0.950 

J48+CFS 96.286 0.963 0.963 

J48+Wrapper 95.185 0.951 0.952 

J48+InfoGain 95.185 0.951 0.952 
จากตารางที1 3 พบว่าหลงัจากทดลองนาํโมเดล J48 

มาเพิ1มประสิทธิภาพในการพยากรณ์การระบายนํN าและหา
ปัจจัยที1จาํเป็นสําหรับการพยากรณ์การระบายนํN านัNน โมเดล 
J48 ใชร่้วมกบัเทคนิคการลดคุณลกัษณะของขอ้มูลแบบ CFS 
ทาํให้ประสิทธิภาพในการพยากรณ์การระบายนํN าเพิ1มขึNนและ
พบวา่ปัจจยัที1สาํคญัซึ1งจาํเป็นตอ้งใชใ้นการพยากรณ์การระบาย
นํN าของประตูระบายนํN าฝักไห่ มี 4 ปัจจยั ไดแ้ก่ เดือน ปริมาณ
นํN าทา้ยประตูระบายนํN า ปริมาณนํN าที1ปล่อยจากเขื1อนเจา้พระยา 
และปริมาณนํN าที1ระบายสู่แม่นํN านอ้ย  

5. บทสรุป  
 งานวิจยันีN มีวตัถุประสงค์เพื1อเปรียบเทียบประสิทธิ- 
ภาพของเทคนิคการลดมิติของขอ้มูลสําหรับสร้างโมเดลการ
จาํแนกการระบายนํN าของประตูระบายนํN าผกัไห่ และหาปัจจยัที1
สําคญัที1ใช้สําหรับเป็นข้อมูลในการพยากรณ์การระบายนํN า 

Data After preprocessed 

Neuron Network Rules Based Decision Tree 

วดัหาประสิทธิภาพ 

The Best Model + Feature Selection 

วดัหาประสิทธิภาพ 

วเิคราะห์ + สรุปผล 

InfoGainAttributeEval CfsSubsetEval 

The Best Model 

WrapperSubsetEval 

Naivebayes 
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โดยใชชุ้ดขอ้มูลปัจจยัที1เกี1ยวขอ้งกับการระบายนํN าของประตู
ระบายนํN าผกัไห่ และปริมาณการระบายนํN าในแต่ละวนั พบว่า
โมเดลการจาํแนกขอ้มูลที1มีประสิทธิภาพเหมาะสมกบัขอ้มูล
การระบายนํN ามากที1สุดคือ Decision Tree แบบ J48 (Accuracy 
= 95.048, Precision = 0.950, Recall = 0.949 ) และนาํโมเดล 
J48 มาเพิ1มประสิทธิภาพในการการจาํแนกและหาปัจจัยที1
จาํเป็นสาํหรับการพยากรณ์การระบายนํN านัNน พบวา่โมเดล J48 
ใชร่้วมกบัเทคนิคการลดคุณลกัษณะของขอ้มูลแบบ CFs ทาํให้
ประสิทธิภาพในการจําแนกการระบายนํN าเพิ1มขึN น จาก 
95.048% เป็น 96.286% นอกจากนีNทาํใหท้ราบถึงปัจจยัที1สาํคญั
ซึ1 งจาํเป็นตอ้งใชใ้นการจาํแนกการระบายนํN าของประตูระบาย
นํN าฝักไห่ มี 4 ปัจจยั ไดแ้ก่ เดือน ปริมาณนํN าทา้ยประตูระบาย
นํN า ปริมาณนํN าที1ปล่อยจากเขื1อนเจ้าพระยา และปริมาณนํN าที1
ระบายสู่แม่นํN าน้อย สําหรับพยากรณ์การระบายนํN าที1ประตู
ระบายนํN าผกัไห่ออกเป็น 6 กรณี ได้แก่ ลดการระบายเพื1อ
การเกษตร   ปิดการระบายนํN าเพื1อเก็บนํN าไวใ้ชท้างการเกษตร 
ระบายนํN าตามความเหมาะสม   ระบายนํN าเพื1อรองรับนํN าในหนา้
ฝน   ปิดการการระบายนํN าเนื1องจากเกิดภาวะนํN าไหลยอ้นกลบั  
เปิดประตูระบายนํN าเพื1อให้นํN าไหลยอ้นขึN นด้านเหนือประตู
ระบายนํN าลงทุ่งผกัไห่ 
  ทัNงนีNผลการวจิยัในครัN งนีNสามารถนาํไปสร้างเป็น
ระบบพยากรณ์การระบายนํN าเพื1อการเปิดปิดระบบประตูระบาย
นํN าแบบอตัโนมติัได ้ และในการพยากรณ์ควรหาปัจจยัอื1นที1
เกี1ยวขอ้งกบัการระบายนํN าที1คาดวา่จะส่งผลกระทบต่อกรณีของ
การระบายนํN าเพื1อใหส้ามารถสร้างโมเดลในการพยากรณ์ไดมี้
ประสิทธิภาพเพิ1มมากขึNน 
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